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Previsao de crimes em Valéncia: Uma abordagem
multi-rotulo
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® Aumento da atividades criminosas
® Alguns fatores determinantes:
o Areas com alta concentracéo populacional
o Agentes socioeconbmicos
O Fatores espaciais e entre outros...
® Recentes pesquisas:
o HOSSAIN (2020)
o BOGOMOLOV (2014)
© RODRIGUES (2010)
e Classificacao multirrotulo
e Dados temporais e espaciais
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2255 Conjunto de dados

Conjunto de dados de atividades criminosas
Cidade de Valéncia, Espanha.

Entre 2010 a 2020.

Atributos:

o Dados historicos

o Latitude e Longitude

o Distdncia até pontos de acesso

e Dados meteoroldgicos



FES /1 NINFBR

Nucleo de Inferénc

UNIVERSIDADE FEDERAL

e Multirrotulo

e Dados classificados em duas ou mais classes.

® Prever propriedades de uma instancias que nao sao
mutuamente exclusivas.

® Ex.: Previsao de tépicos importantes de um documento

( politica, economia, educacao e entre outros...)

Instancia | Atrl Atr2 Atr3 Atrd | L1 L2 L3 L4 LS
X, 25 58 24 57 1 0 1 1 0
X2 43 38 38. 781 | 1 1 1 0 O
X3 8 73 24 70 O 1 0 1 0
X4 79 9 65 63 1 0 0 0 1
X5 100 61 5 48 1 0 1 1 0
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e Multirrotulo

Matriz de dias por rua

Dias como instancias e ruas como rotulos
Rua mais proxima do crime

3.652 amostras (dias) e 2078 rétulos (ruas)
XMC - (Extreme Multi Label Classification)
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Algoritmo Bonsai

Generaliza o conceito de representacao de rotulos
Arvores rasas com numero de filhos variada

Parabel (PRABHU et al., 2018)
Como forma de comparacao, Binary Relevance (BR)
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220 Métrica de avaliacdo

® Precisao@K ( Precisao em K)

e Amplamente utilizada:
o JASINSKA-KOBUS et al. (2020)
O PRABHU et al. (2018)
o MITTAL et al. (2022)

o ke{l, 3,5}

@ Precisao@k(y, y) := % Y @

[ € rank, (¥)
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-’ EXperimentos
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Nucleo de Inferénc

® 3 conjuntos de dados
o Dados historicos
o Dados meteoroldgicos
o Dados espaciais
® 3 métodos estabelecidos anteriormente
® /0% para treino e 30% para teste
® Base de dados sequenciais
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-’ Resultados

e Resultados
o P@1=29.51
o P@3=23.59
o P@5=21.37
® 3 métodos estabelecidos anteriormente
® /0% para treino e 30% para teste
® Base de dados sequenciais

- Bonsai
- Parabel
- BR
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=5 Consideragdes Finais

Nucleo de Inferénc

® Aumentar o numero de caracteristicas do modelo
e Utilizar o método em outras localizacoes
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